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MAGISTERSKI EGZAMIN DYPLOMOWY
Kierunek: Analiza danych - Big data

Sposoby agregacji danych.

Omow mechanizmy faczenia danych z wielu tabel.

Kiedy nalezy stosowaé funkcje dziatajgce na pojedynczych wierszach, a kiedy funkcje
grupowe? Na jakich typach danych dziatajg?

Omow klasyfikacje funkcji dziatajgcych na pojedynczych wierszach.

Jakie znasz polecenia zmieniajgce zawartos¢ tabeli? Jakie sg ich skutki oraz zakres
oddziatywania?

Jaka role petni Data Dictionary (Stownik Danych) i jak sie nim postugiwaé?

Wymien obiekty bazy danych i oméw ich przeznaczenie.

W jakim celu buduje sie perspektywy? Omow mozliwe klauzule polecenia do tworzenia
perspektyw.

Operacje na zbiorach — omoéw sktadnie polecen i znaczenie uzyskanych wynikéw.
Podzapytania — typy, klauzule, w ktérych mogg wystgpié, operatory.

Omédw typowe rozwigzania Big Data w obszarze baz/repozytoridow danych.

Co oznacza okredlenie 3V oraz 5V w kontekscie problematyki Big Data?

Omow kwestie etyczne zwigzane z Big Data.

Przedstaw specyfike Srodowisk analitycznych stosowanych w Big Data.

Omow wybrany algorytm stosowany w analityce Big Data.

Na czym polega MapReduce?

Co to jest Deep Learning, podaj przyktfad.

Jakimi cechami charakteryzujg sie typowe problemy Big Data?

Omow przyktadowe techniki stosowane w rozpoznawaniu wzorcow.

Na czym polega przetwarzanie rozproszone?

Omoéw wybrang metodyke opisujgcy sposéb realizacji procesu wytwdrczego modelu
analitycznego.

. Wymien kluczowe zatozenia bedgce warunkami zastosowania modeli predykcyjnych

do wspomagania procesdw decyzyjnych.

Jak mierzymy jakos¢ modelu prognostycznego?

Oméw w jaki sposdb wykorzystanie systemu kontroli wersji wptywa na efektywnos¢
procesu wytwaorczego rozwigzan analitycznych.

Woyjasnij co to jest reprodukowalnos¢ procesu analitycznego i dlaczego jest ona wazna
w praktyce gospodarczej.

Omoédw podstawowe sposoby zapewnienia reprodukowalnosci procesu analitycznego.
Woyjasnij co to jest prog odciecia w modelach klasyfikacyjnych oraz oméw od czego
zalezy jego optymalna wartos¢ w przypadku wykorzystania takiego modelu do
wspomagania podejmowania decyzji.

Wyijasnij do czego wykorzystywana jest regularyzacja w procesie budowy modeli
predykcyjnych.

Wyijasnij roézinice, pomiedzy wnioskowaniem obserwacyjnym, interwencyjnym
i kontrfaktycznym.

Wyijasnij na czym polega paradoks Simpsona.

Korzysci ekonomiczne z przetwarzania danych w chmurze.

Technologie serveless w gromadzeniu i przetwarzaniu danych na potrzeby proceséw
analitycznych.
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Metody przechowywania danych duzych rozmiarow w chmurze.

Skalowanie dokumentowych baz danych typu noSQL w chmurze na przyktadzie
DynamoDB.

Skalowanie proceséw analitycznych w chmurze.

Function as a service - model przetwarzania oparty o architekture Lambda.
Tworzenie i zarzadzanie bezpieczenstwem srodowisk analitycznych dla jezykdéw Python
i Rw chmurze.

Zarzadzanie bezpieczenstwem, uzytkownikami i prawami dostepu w chmurze -
uzykownicy, role, polityki i grupy.

Systemy zarzgdzania relacyjng bazg danych w chmurze i ich zastosowania w analityce
danych.

Modele przetwarzania danych w chmurze: laaS (Infrastructure-as-a-Service), PaaS
(Platform-as-a-Service) oraz Saa$S (Software-as-a-Service).

Wymien i oméw metodyki procesu eksploracji danych.

. Oméw dwie gtdwne grupy metod eksploracji danych.
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Oméw metody selekcji zmiennych i obserwacji do modelowania data mining.
Metody klasyfikacji danych — przedstaw réznice i podobienstwa pomiedzy nimi.
Przedstaw model drzewa decyzyjnego.

Omow modele laséw losowych.

Przedstaw modele sztucznych sieci neuronowych.

Ocena mocy predykcyjnej modeli klasyfikacyjnych.

Przedstaw metody grupowania danych.

Omow metody analizy danych transakcyjnych.

Omow cechy danych istotne w procesie analizy danych.

Na czym polega uwzglednienie kontekstu a analizie danych.

Na czym polega zmiennos$é danych i jak jg uwzglednié¢ w wizualizacji danych.

Na czym polega niepewnos¢ w analizie danych i jak mozna wptywac na jej wielkos¢.
Jakie znaczenie majg metadane w analizie danych.

Wymien i omow ukfady wspéitrzednych stosowane przy wizualizacji danych.
Wymien i oméw metody wizualizacji szeregdw czasowych.

Wymien i oméw metody wizualizacji proporcji.

Wymien i oméw metody wizualizacji relacji.

Wymien i oméw metody wizualizacji danych geolokalizacyjnych.

Czy modele regresji logistycznej nalezg do klasy uogdlnionych modeli liniowych?
Odpowiedz uzasadnij.

Estymacja modeli regresji logistyczne;j.

Interpretacja dopasowanego modelu regresji logistycznej.

Whioskowanie statystyczne w regresji logistyczne;.

Ocena dobroci dopasowania modelu regres;ji logistycznej.

Ocena mocy predykcyjnej modelu regresji logistycznej.

Diagnostyka modelu regres;ji logistyczne;.

Omdw model proporcjonalnych szans.

Omoéw wielomianowg regresje logistyczna.

Poréwnaj model proporcjonalnych szans z modelem wielomianowej regresji
logistycznej.

Korzysci ekonomiczne, biznesowe z analityki z wykorzystaniem modeli AHZ ( modeli
analizy przezycia).
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Istota: filozofia — statystyka — matematyka ( w tym podstawowe pojecia ) modelu
pojedynczego epizodu AHZ.

Modele AHZ o czasie dyskretnym versus modele AHZ o czasie ciggtym ( w tym zasady
konstrukcji baz danych do obu typéw modeli).

Tradycyjne modele regresji versus modele regresji AHZ — podobiefAstwa i rdznice
w teorii, diagnostyce i obszarach zastosowan.

Podstawowe procedury do estymacji modeli AHZ w SAS i dostepnym oprogramowaniu
OPEN SOURCE.

Podstawy teoretyczne — aplikacje — diagnostyka i interpretacja wynikéw modeli
nieparametrycznych.

Podstawy teoretyczne — aplikacje — diagnostyka i interpretacja wynikéw modeli
parametrycznych.

Podstawy teoretyczne — aplikacje — diagnostyka i interpretacja wynikéw modeli
semiparametrycznych.

Semiparametryczne modele ryzyk konkurencyjnych (poréwnanie modeli: Cox’ai Fine-
Gray’a).

Zaawansowane modele AHZ & modele CLTV. Predykcja na bazie modeli AHZ.

Jakos¢ danych w analizach biznesowych. Znaczenie i metody oceny.

Imputacja danych. Istota i znaczenie.

Zdefiniuj i opisz proces modelowania predykcyjnego.

Podaj i oméw wybrang miare mocy predykcyjnej modelu statystycznego.

Wyjasnij co to jest system kontroli wersji na przyktadzie systemu Git i zaproponuj
typowy workflow.

Omow wybrang technike redukcji wymiaru danych, jej zalety i wady.

Omoéw modele sztucznych sieci neuronowych na przyktadzie wybranej topologii sieci
neuronowe;j.

Omow pojecie obliczen rdwnolegtych i podstawowe problemy, ktére pojawiajg sie przy
obliczeniach réwnolegtych.

Omoédw pojecie estymatora odpornego na wybranych przyktadzie.

Omoéw technike regularyzacji na wybranym przyktadzie, np. regresji LASSO.

Metody tgczenia tabel w SAS i SQL.

Plusy i minusy przetwarzania danych w SAS i SQL.

Na czym polega makroprogramowaie w SAS?

Co to jest biblioteka w systemie SAS?

Przyktady procedur Base SAS i SAS/STAT.

Jakie statystyki opisowe sg odporne na wartosci nietypowe?

Ktdre statystyki opisowe sg wiasciwsze dla rozktaddw, ktdre nie sg normalne?

W jaki sposéb mozina zweryfikowaé, czy dany rozktad jest zgodny z rozktadem
normalnym?

Plusy i minusy struktur danych: analitycznej i transakcyjne;.

100. Co to jest PDV i sekwencyjne przetwarzanie danych w SAS?

1.
2.
3.
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